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Motivace a rámec

- Velké sbírky, vysoká heterogenita, historické nánosy.

- katalog vs. partikulární inventární data

- Nedostatek jednotných slovníků/terminologie.

- identifikace fondů v polních podmínkách, 

- interpretace produkčních metadat

- Nutnost zpracování velkého objemu informací

- projekty masové digitalizace (NPO)

- identifikace titulů

- priority digitalizace

- 3 případové studie:

1) čištění dat a tvorba řízeného slovníku

2) scraping dat a analýza kanonického postavení děl

3) konverzační RAG systém
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Proč LLMs?

- Umí pracovat s nečistými, historicky vrstvenými daty 

- varianty názvů, nejednotné popisy, šumy v terminologii

- LLM zvládne navrhnout normalizaci nebo porovnání (fuzzy shoda + vysvětlení)

- Umožňují generovat návrhy, ne automatická rozhodnutí

- ideální pro human-in-the-loop workflow 

- archivář vždy rozhoduje → LLM jen asistuje 

- Urychlují opakované kurátorské úlohy

- čištění hodnot, mapování polí, návrh kontrolovaných slovníků

- tvorba shrnutí, klasifikace, verifikace konzistence 

- Otevírají nové způsoby přístupu ke sbírkám

- konverzační vyhledávání (RAG)

- Nejde o „umělou inteligenci“, ale o nástroj

- využitelný tam, kde pravidla selhávají nebo jsou příliš nákladná (nedostatek lidí 

a času)

- flexibilní, opakovatelný, přizpůsobitelný doméně
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LLMs v paměťových institucích: rizika a požadavky

- LLM ≠ plug-and-play

- Ochrana dat a suverenita 

- omezení předávání dat do 

cloudu 

- lokální modely na vlastním 

hardwareu (Ollama) vs. cloud 

based služby

- Open weights ≠ open source

- Auditovatelnost procesů

- nutnost sledovat, z čeho 

odpověď vznikla

- dohledatelnost dotazu, 

výsledků a chování modelu
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- Minimalizace halucinací 

- LLM jako asistent

- human-in-the-loop při 

kritických operacích

- Kombinace pravidel + LLM (LLM 

nenahrazují kurátora).



Případová studie 1: čištění dat, řízený slovník

Výchozí situace:

- mg pásy zpracované v NFA, na 5000 záznamů

- stovky varianty názvů titulů, 517 variant zápisu typu záznamu

Cíl:

- sjednotit terminologii

- navrhnout jednoznačnou ontologii typů zvukových záznamů

Navržená ontologie:

- Vytvořena v dialogu kurátor + LLM

- Technický typ (mix, mezinárodní pás, přepis, kopie, synchron, …) 

- Obsahový typ (hudba, ruchy, dialogy, komentář, zpěv, hlasy…) 

- Sekundární charakteristiky (stereo/mono, verze, zkouška, nový/starý, …) 

- Jazyk (cs, de, en, ru…)
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PS1: LLM jako auditor konzistence

- Samostatný LLM skript porovnal výsledky pravidel s vlastní „interpretací“.

- Vrátil JSON: správnost, navržené opravy, jistota. 

- Kurátor měl přehled o sporných případech, kontrola zůstala lidská. 

Výsledek:

- Konsolidovaná, bilingvní tabulka zvukových materiálů. 

- Jasně identifikovatelné zvukové zdroje ke každému filmu. 

- Kvalitní podklad pro určování priorit digitalizace a plánování péče o audiofondy a 

jejich budoucího zpřístupňování

Použité nástroje

- Python, Pandas, heuristiky pro normalizaci, regex, LLM (OpenAI / Gemini / lokal 

LLMs) jako asistent při návrhu pravidel, LLM jako auditor konzistence
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Případová studie 2: scraping a obohacování dat

Výchozí problém: Inventární CSV obsahovaly nejednoznačné zápisy (přítomny na 

samotných nosičích)

- varianty názvů, překlepy, nejednotné formáty. 

- to komplikuje párování s katalogem, identifikaci a rozhodování o prioritách 

digitalizace

Cíl mini-projektu: Vyčistit a zpřesnit inventární data, obohatit data o vkusová „soft 

metadata“

- LLMs

- identifikace chybných či nejednoznačné názvů, sjednocení variant, 

ověření shody mezi zdroji (db NFA, wikidata, veřejné filmové databáze)

- analýza soft medatat

- hodnocení na CSFD, 

- analýza článků publikovaných na portálu Filmový přehled, 

- analýza interního hodnocení NFA)
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PS2: obohacování dat

Co jsme doplnili nad rámec základních názvů:

- Crowdsourcované ratingy z ČSFD (jednoduchý signál zájmu/známosti). 

- Anotace, ocenění a články z Filmového přehledu / Revue (odborný kontext). 

- LLM zpracovala obě báze pro vyhodnocení vnímaného kanonického postavení díla, 

s jasným linkem na zdroj 

Použité nástroje: 

- ad-hoc skripty pro scraping databází a článků 

- Python, Selenium, BeautifulSoup, SerpAPI

- LLM služby

- OpenAI GPT-4o, Google Gemini 2.0, Ollama (Gemma, LLaMA, Mistral aj.)
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PS3: RAG

Retrieval-Augmented Generation (RAG): 

- architektura kombinující: 

- RETRIEVAL – vyhledání relevantních dokumentů v databázi (např. v Elasticsearch, katalogu, 

textovém korpusu). → Do LLM vstupují pouze reálná data. 

- GENERATION – jazykový model na základě těchto dokumentů vytvoří odpověď ve 

srozumitelném jazyce. → LLM negeneruje ze svých tréningových dat, ale vysvětluje to, co 

našel. 

- RAG minimalizuje halucinace

- LLM má odpovídat z dat, co mu dáme. 

- odpovědi jsou založené na datech. 

- umožňuje konverzační vyhledávání nad archivními sbírkami bez nutnosti měnit jejich 

strukturu. 

Lokální LLMs
- TinyLlama (1–2B) – běží i na CPU, minimální nároky.

- Mistral 7B – efektivní malý model, stačí 8–12 GB VRAM.

- Llama 2 / Vicuna 13B – vyvážený výkon, ideál pro 16–24 GB VRAM.

- Qwen 2/3 (7–14B) – moderní, velmi kvalitní, nároky podobné Llama 13B.

- Qwen 3 72B / Llama 3 70B – SOTA varianta pro více-GPU servery.
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PS3: RAG v archivním prostředí

Problém, který RAG řeší:

- Uživatelé i kurátoři potřebují rychlé kontextové odpovědi, ne listy výsledků

- Data jsou rozprostřená v různých polích, tabulkách, materiálech. 

- U starších záznamů chybí jednotná terminologie a přímé odkazy. 

Co RAG přináší:

- Konverzační přístup ke sbírce: ptám se stejně, jako bych se ptal archiváře.

- Odpovědi založené na zdrojových datech, ne na halucinacích. 

- Možnost postupných dotazů („A kdo to režíroval?“ → „A máme digitální kopii?“). 

Výhody pro instituci: 

- Lze provozovat lokálně (Ollama + Elasticsearch). 

- Auditovatelné dotazy i odpovědi, úspora času, rychlejší orientace ve fondech.
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PS3: experimentální RAG NFA

Architektura (zjednodušeně):

- Datová vrstva (Elasticsearch) – index katalogu filmů, strukturovaná metadata, materiály, autoři. 

- MCP (Model Context Protocol) 

- jednotná brána mezi RAG a ES: náš kód nikdy nevolá ES přímo, vždy přes MCP adaptér

- Konfigurační modul

- dodá znalost struktury ES (mapping, nested vs. simple), specifikuje logování dotazů, 

bezpečnost

- Query Generator

- mozek nástroje, analýza konverzačního kontextu

- detekce režimu dotazování

- extrakce klíčových polí, 

- volba odpovědního modu 

- generování vhodného ES dotazu

- Answer Generator

- zpracování výstupu z ES query

- Conversation manager, logging

- konverzační paměť, auditovatelnost, analýza
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PS3: jak systém pracuje

1) Analýza dotazu

LLM + heuristiky určují, o co se uživatel ptá (film, osoba, materiál, digitální kopie, specifický filtr…).

2) Volba režimu dotazování (módy)

● pattern – pevná pravidla (rychlé, spolehlivé pro jednoduché dotazy),

● llm-enhanced – kombinace pravidel a LLM,

● pure-llm / reinforcement – pokročilé módy.

3) Generování ES dotazu

QueryGenerator využije znalost schématu (nested, analyzéry) a vybuduje validní Elasticsearch DSL.

4) Získání a příprava dokumentů

DocumentPreprocessor z metadat vytvoří stručné texty vhodné pro LLM.

5) Generování odpovědi

AnswerGenerator vytvoří srozumitelný výstup: seznam filmů, shrnutí, filtry, vysvětlení.

6) Konverzační paměť

Umožňuje follow-up otázky („a které mají HD kopii?“) a auditovatelnost.
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PS3: limity systému?

Silné stránky:

- jednotná vrstva MCP → čisté API, 

- bezpečné oddělení RAG od Elasticsearch. 

- lokální LLMs, nehrozí úniky dat

- kombinace pravidel + LLM → přesné dotazy i při nejednoznačných otázkách. 

- konfigurace → snadná změna modelu, indexu, režimů bez zásahů do kódu. 

- auditovatelnost → vše se loguje, lze rekonstruovat celý postup.

Slabiny:

- lokální LLMs :) 
- bez vektorového vyhledávání → horší práce s volným jazykem a obsahovými podobnostmi.

- pattern heuristiky → vyžadují údržbu, nejsou škálovatelné na nové typy dat.

- LLM generuje ES dotazy ad-hoc → někdy vede k překomplexním DSL nebo menší stabilitě .

- konverzační vrstva je lokální → paměť je jednoduchá, nepracuje s dlouhodobým kontextem.

Možné alternativy

- hybridní vyhledávání (vektorový index + ES)

- agentní systém

- post training :)
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